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Introduccion
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El objetivo de este trabajo es el desarrollo de una aplicacién 3. Resumen extractivo y abstractivo:
que facilite a los usuarios la lectura y el analisis de textos por Hay principalmente dos tipos de resumen: El primero es el ex-
medio de resumenes extractivos y graficos descriptivos, tractivo, que toma las frases mas relevantes del documento de
obtenidos mediante analisis de mineria de texto, procesa- entrada por medio de una ponderacién y luego, sin alterarlas,
miento de lenguaje natural y métodos de clusterizacion las concatena. El segundo es el abstractivo que interpreta y ex-
g J | amina el texto para generar uno mas corto implementando el
modelado.
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Web Scraping API 4. Aplicacién
Primero se obtiene el texto, ya sea desde una url, utilizando la Los pasos clave dentro de la aplicacion son una interfaz de
técnica de web scraping sobre formatos HT'ML o mediante API usuario y un servidor que permitan controlar el funcionamien-
to de esta. La aplicacién recibe como parametro la URL de
2. Limpieza de los datos: sitios web para extraer su texto, visualizar distintos
, , ., tipos graficos como son: nubes de palabras, bigramas, digra-
Una vez obtenida esta informacion en formato de cadenas de ., , e .
o , mas de correlacion y graficos para el andlisis de sentimientos,
texto procedemos con la limpieza de las mismas, comenzamos re- ., . .
, , también permite crear un resumen extractivo.
moviendo palabras de parada (stopwords) y caracteres especiales
que no aportan informacioén relevante, como bien lo son los
nameros, signos de puntuacion, pronombres, articulos, preposi- 5
ciones. Por ejemplo: ,
/tl] "lusecitagomes: RT @JuMalaRa: Daniel Quinte-\\
ro dice que hay que presionar al gobierno para
hacer el metro subterraneo en Medellin, que es
\_la misma propuesta..” .
/ 1 e o ® ° ° \
[1] "lusecitagomes rt jumajara daniel quintero
dice presionar gobierno hacer metro subterraneo
medellin misma propuesta "
N /
3. Graficos descriptivos:
Preparadas las cadenas de texto y puestas en un marco de datos,
se divide el texto por palabras individuales (token) para contar
° ° ° / \ /
la  frecuencia  de las palabras, permitiendo asi ]
obtener distintos graficos descriptivos. Conclusiones
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La mineria de texto reduce los recursos y el tiempo empleado
o para analizar textos extensos, extrayendo patrones e ideas gene-
it e rales por medio de métodos automaticos, facilitando el acceso a
déaspé,erpgilza conocimiento. Es por esto que esta metodologia representa una
: S iy E-g g%gé EEE% aaaaaaaaaaaaaaaaa . . . .
L] gQE{;ﬂg;g% H de las mejores opciones para extraer y analizar este tipo de dato
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11 s =i
Nube de palabras Bigrama R e f eren Ci as
s ) .
.- 1] RStudio Team (2019). RStudio: Integrated Development
I bl 3 for R. RStudio,Inc., Boston, MA URL http://www.rstud-
io.com/.
- 2| Text Mining with R https://www.tidytextmining.com/
3] Dashboards en R: https://github.com/departmenttrans-
- 0 | Correlacién port /janus-dashboard




